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Introducao

O desenvolvimento de métodos que permitam
a integracdo e andlise de grande nimero de va-
riaveis, tendo por objetivo a construcao de um
indice Unico, capaz de sintetizar os diferentes
aspectos descritos univariadamente, é o pro-
posito geral deste trabalho. Métodos de redu-
¢do da dimensionalidade e de classificacao
multivariada foram aplicados a um conjunto
de indicadores criados a partir de todas as va-
riaveis do questionario basico do censo demo-
gréafico, visando a construcdo de um indice
classificatério que pode ser tomado enquanto
um perfil s6cio-econdmico, usualmente rela-
cionado a risco diferenciado de adoecer ou
morrer por diversos agravos. A identificacao
destes grupos populacionais é uma das ques-
tbes-chave da prevencao em salude, permitin-
do o direcionamento de medidas, sejam elas de
cunho ambiental, educacional ou assistencial
(Castellanos, 1990; Cortinovis et al., 1993; Ve-
rhasselt & Mansourian, 1991).

Um aspecto importante na avaliagao de ris-
co diz respeito a metodologia de mensuragao
utilizada, a qual diferentes aspectos podem e
devem ser incorporados, tais como medidas de
atributos individuais, usualmente denomina-
dos fatores de risco, indicadores de ocorréncia
passada dos agravos em questdo ou detecgédo
de aspectos potencialmente danosos relacio-
nados ao meio (Hayes, 1992). Em um contexto
de avaliagdo de risco de grupos populacionais,
a énfase esta nas doencas da populagédo e nao
do individuo, a pergunta que se deseja respon-
der ndo é sobre as causas dos casos de doenga,
mas sobre as causas da incidéncia da doenga
(Rose, 1985). Neste caso, duas questdes sobres-
saem-se: a caracterizacao dos grupos sociais e
o tratamento de diversos indicadores simulta-
neamente. A combinacdo de varios indicado-
res, os quais sdo medidas especificas que nor-
malmente refletem apenas aspectos limitados
da realidade, pode ser obtida através da cria-
¢do de indices, que pretendem descrever de
forma global determinado problema (Goldberg
etal., 1979a;b).

Por outro lado, a caracterizagdo s6cio-eco-
ndmica dos grupos populacionais, além de
considerar todas as possiveis informagdes qua-
litativas — histdricas, socioldgicas, geopoliticas
— pode ser abordada com base em informacdes
amplamente acessiveis, como os indicadores
do censo demogréfico. Em que pesem seus li-
mites quanto a qualidade, pertinéncia e opor-
tunidade da informagé&o, somente a ampla uti-
lizagdo das bases de dados secundarios dispo-
niveis permitira aperfeicoa-las.
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As técnicas utilizadas na caracterizacao de
perfis s6cio-econdbmico foram a analise de
componentes principais e método de classifi-
cacdo multivariado por particéo, cujos concei-
tos basicos serdo apresentados a seguir.

A anélise de componentes principais € uma
técnica multivariada utilizada para examinar,
simultaneamente, a relacéo entre grande nua-
mero de varidveis. Através da combinacao li-
near das variaveis é possivel calcular um con-
junto de eixos nao correlacionados (ortogo-
nais), denominados autovetores, cada um dos
quais capaz de representar parte da variancia
total do sistema. O primeiro componente é
aquele que maximiza a variancia total, o se-
gundo maximiza o residuo de variancia entre
as direcdes nédo correlacionadas ao primeiro e
assim sucessivamente (Lebart et al., 1986). O
peso relativo de cada variavel na composicao
de cada eixo é medido através da sua correla-
¢do com este eixo. Desta forma, a anélise de
componentes principais pode ser utilizada co-
mo um instrumento de selecao de variaveis, na
medida em que aquelas com maior peso na
construgdo dos primeiros componentes, sao as
que possivelmente melhor representam o con-
junto estudado.

A classificagdo multivariada, também de-
nominada andlise de cluster, € um conjunto de
procedimentos que visa agrupar e discriminar
grupos de individuos, regides ou qualquer ob-
jeto. Estes agrupamentos ou cluster sdo consti-
tuidos definindo-se critérios baseados em dis-
tancias. Distancia € uma medida matemaética
de similaridade, que pode ser geografica, tem-
poral ou baseada em qualquer caracteristica
do objeto. Quando sdo utilizadas diversas va-
riaveis é possivel a construgdo de grupamentos
onde o critério de similaridade esta distribuido
entre diversas caracteristicas. Na construgéao
dos conglomerados, o objetivo é que os objetos
préoximos — segundo a métrica selecionada — fi-
quem no mesmo grupo, enquanto as maiores
distancias separem grupos. Entre as medidas
de similaridade, as mais frequientes na literatu-
ra sdo: coeficientes de correlagdo, medidas de
distancia e coeficientes de associagao.

Definida a métrica utilizada, diversos méto-
dos de agrupamento podem ser empregados,
hierarquicos e ndo hierarquicos. Os métodos
hierarquicos podem ser ascendentes, nos quais
o algoritmo de calculo comega com tantos gru-
pos quantos elementos e termina ao se reagru-
par todo o conjunto, ou descendentes, em que
o conjunto inicial de objetos vai sendo subdivi-
dido em aglomerados cada vez menores. O pro-
cedimento geral dos métodos ndo hierarquicos
€ a particdo interativa em k grupos, utilizando



critérios que diminuam a variancia intragrupos
e maximizem a variancia intergrupos. O méto-
do néo hierarquico k-means apresenta bom de-
sempenho quando o numero de grupos é pe-
queno em comparagdo com o numero de ele-
mentos, tendo sido por isso selecionado para
esta aplicagdo. Nos dois casos o objetivo é bus-
car que elementos semelhantes figuem no mes-
mo grupo, e elementos diferentes fiquem em
grupos distintos (Lebart et al., 1986).

Um aspecto importante nos trabalhos vol-
tados para a caracterizagao de regides € a ex-
tensdo da base territorial de cada unidade geo-
grafica, agregando grupos sociais distintos (fa-
velas e areas nobres), o que torna cada indica-
dor selecionado média entre grupos popula-
cionais diferentes. Evidentemente o acesso aos
equipamentos urbanos, bem como os agravos
a salde nao estdo distribuidos homogenea-
mente na populacdo. Entretanto, freqUente-
mente as informacgdes necessarias ndo estdo
disponiveis no nivel de agregacédo desejado.
Raras sao as informacao microlocalizadas, e
ainda mais raras as analises.

O censo demogréfico, com todo um con-
junto de informagdes gerais sobre a populagéo,
maior detalhamento sobre o chefe da familia e
caracteristicas do domicilio, pode ser trabalha-
do em nivel de microarea, uma vez que a uni-
dade de agregacdo é o setor censitario, em mé-
dia com novecentos habitantes. Neste traba-
Iho, os dados do censo de 1991 foram tratados,
criando e identificando variaveis com maior
capacidade de expressar as diferengas interse-
tores, e utilizando-as em um processo de clas-
sificacdo multivariado que gerou uma tipolo-

Tabela 1
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gia s6cio-econdmica dos setores censitarios.
Esta classificacdo e as variaveis selecionadas
foram analisadas quanto a sua insercédo na di-
visdo administrativa usual da regifo, em Areas
Programaticas (APs) do Municipio do Rio de Ja-
neiro e demais municipios da Regido Metropo-
litana, utilizando o boxplot, técnica gréfica de
analise exploratéria de dados.

Metodologia
Dados

Foram utilizados os dados do censo de 1991,
por setor censitario, disponibilizados pela Fun-
dacdo IBGE em formato digital. A partir destas
variaveis, foram criados diversos indicadores —
proporgdes e médias de ocorréncia por setor
censitario — agrupados em diversos blocos por
tema analisado. Foi analisada a Regido Metro-
politana do Rio de Janeiro, (Figura 1) subdivi-
dida em trés grupos para fins de comparagao
interna: Baixada Fluminense, Rio de Janeiro
(capital) e demais municipios (Tabela 1).

Foi utilizada a divisdo geopolitica em vigor
no ano do censo (1991), segundo a qual a Re-
gido Metropolitana do Rio de Janeiro é com-
posta por dez municipios. O Municipio do Rio
de Janeiro (capital) foi analisado subdividido
nas 24 Regifes Administrativas entdo existen-
tes. Somente foram utilizados os dados do
questionario global, uma vez que as informa-
coes relativas a amostra ndo permitem analise
por microareas. Todas as variaveis sao a conta-
gem do evento descrito no setor censitario.

Populagéo e total de setores censitariosl por municipio da Regido Metropolitana do Rio de Janeiro,

censo demogréafico de 1991.

Sub-regido Municipios Setores censitarios Populacédo
Rio (capital) Rio de Janeiro 6.258 5.480.768
Baixada Duque de Caxias 599 667.821
Baixada Nil6épolis 148 158.092
Baixada Nova Iguagu 2.320 1.297.704
Baixada S&o Jodo de Meriti 353 425.772
Qutros Itaguai 190 162.742
Qutros Magé 265 191.734
QOutros Marica 67 46.545
QOutros Niter6i 480 436.155
Outros Sédo Gongalo 676 779.832
Regido Metropolitana 11.356 10.389.441

1 somente os setores censitarios normais e subnormais, excluidos os coletivos.

Cad. Saude Publ., Rio de Janeiro, 13(4):635-645, out-dez, 1997



638 CARVALHO, M. S.; CRUZ, O. G. & NOBRE, F. F.

Figura 1

Rio de Janeiro, divisdo geo-politica de 1991, mapa de regido metropolitana.
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O questionario do censo divide-se em duas
partes. A primeira dedicada ao domicilio e ao
chefe da familia, e a segunda dedicada a cada
morador (FIBGE, 1994). Algumas defini¢Oes
das variaveis coletadas sdo necessarias visando
esclarecer conceitos utilizados e melhorar a
compreensdo. Os setores censitarios séo classi-
ficados segundo a situagdo em urbanos e ru-
rais. No Municipio do Rio de Janeiro todos os
setores sdo considerados urbanos.

Quanto ao tipo, os setores podem ser:

Coletivos - Setores exclusivamente de habi-
tagBes coletivas, como asilos, creches, quartéis,
presidios e delegacias, que foram excluidos da
andlise, pois sdo em numero reduzido e distor-
cem os indicadores, em func¢ao de sua feigdo
especial.

Normais — Setores onde hé estrutura urba-
na tradicional, com ruas, enderecos, ainda que
a propriedade do terreno eventualmente nédo
seja bem definida.

Subnormais — A definigdo destes setores é
pouco clara: “... conjunto constituido por uni-
dades habitacionais ocupando ou tendo ocupa-
do até periodo recente terrenos de propriedade
alheia, dispostos, em geral, de forma desordena-
da e densa, e carentes, em sua maioria, de servi-
¢os publicos essenciais” (FIBGE, 1994).
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Assim, em setores ditos ‘normais’, eventual-
mente podem ser encontrados domicilios pre-
carios, e, em setores considerados pelo censo
‘subnormais’, o tipo de moradia e situacdo de
urbanizagdo pode ser ‘normal’. Para fins deste
trabalho, consideraram-se os setores ‘subnor-
mais’ como sendo favelas, fazendo-se a analise
conjunta dos dois tipos.

Quanto as caracteristicas do domicilio, a
primeira subdivisdo separa-os em particulares
e coletivos e, entre os particulares, em perma-
nentes e improvisados. A pesquisa das demais
caracteristicas dos domicilios limitou-se aos
domicilios particulares permanentes, e pelo
mesmo motivo os indicadores criados tém co-
mo denominador os domicilios particulares
permanentes.

Indicadores

Na Tabela 2 sdo apresentados todos os indica-
dores criados, acrescentando-se, quando ne-
cessario, as explica¢des pertinentes. As propor-
¢des foram calculadas tomando-se como base
o total de domicilios particulares permanentes.
A utilizacdo eventual de outros denominadores
sera devidamente explicada. Na coluna de ob-
servacgdes do quadro de indicadores é referida



a utilizacdo de indicadores calculados pela
prépria FIBGE, e disponibilizados junto com
os dados brutos. Algumas médias e medianas
de variaveis continuas foram também calcula-
das.

Selecdo dos indicadores

Cada bloco de indicadores, exceto o demogra-
fico devido a importancia atribuida as quatro
variaveis no perfil nosoldgico da populacao, foi
submetido separadamente a anéalise de com-
ponentes principais. As duas ou trés variaveis
que apresentaram a maior contribuigcédo na de-
finicdo dos dois primeiros componentes foram
selecionadas, sobrando desta primeira etapa
da analise 11 variaveis, as quais se acrescenta-
ram aquelas do bloco demogréfico, totalizando
15. Estas foram submetidas em conjunto a no-
va analise de componentes principais, selecio-
nando-se ao final os sete indicadores que me-
Ihor representam o conjunto das variaveis ana-
lisadas. A varidvel Renda Média Nominal do
Chefe da Familia foi reescalonada para média 0
e desvio padréo 1.

A partir dos indicadores selecionados, o
conjunto de setores censitarios da Regido Me-
tropolitana do Rio de Janeiro foi submetido a
analise classificatéria multivariada pelo méto-
do k-means (Hartigan, 1975), resultando cinco
diferentes perfis de classificacdo dos setores
censitérios.

Resultados

Os 15 indicadores selecionados inicialmente
foram assinalados na Tabela 2 em negrito. A
analise conjunta destes permitiu selecionar os
sete indicadores utilizados na construcéo dos
agrupamentos: proporc¢ao de domicilios aluga-
dos (CALUGA); proporcéo de casas (CASAS);
proporgédo de domicilios com agua de rede pa-
blica (REDE); propor¢édo de domicilios sem
gualquer tipo de esgoto (SEMESG); proporgéo
de populagdo acima de cinco anos alfabetizada
(ALFABET); proporcao de chefes de familia com
escolaridade igual ou maior que o segundo grau
(2GRAU); renda média nominal do chefe da fa-
milia (RNDCH).

Nenhum indicador demogréfico foi utiliza-
do na fase final de andlise, pois com a inclusédo
de qualquer um deles o algoritmo empregado
para a criacdo dos grupos ndo convergia. Isto é
ocasionado pela forte relagédo entre estes indi-
cadores e os indicadores de renda e escolari-
dade.
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Classificacdo multivariada

A anélise de cluster utilizando as sete variaveis
selecionadas gerou cinco tipos diferentes de
classes, descritas na Tabela 3, onde o valor de
cada variavel é a média das proporc¢des da va-
riavel dentro de cada grupo.

O grupo de tipo “A” apresenta o menor nu-
mero de setores, apenas 190, e a maior renda
(4,8 desvios-padrao acima da média). A pro-
porcao de residéncias de tipo casa é pequena,
em média apenas 13% dos domicilios. Os indi-
cadores de escolaridade, especialmente a pro-
porcao de chefes de familia com o segundo
grau ou mais, diferenciam substancialmente
este grupo dos demais.

A classe de setores de tipo “B” diferencia-se
da anterior essencialmente pela renda, que é
1/3 darenda do grupo “A”, embora 1,8 desvios-
padrdo acima da média geral. Escolaridade do
chefe da familia acima do segundo grau é um
pouco menos freqiente (75%) e a proporgao de
residéncias alugadas aumenta de 18% para 26%.

O agrupamento de tipo “C” pode ser carac-
terizado como um grupo mediano. A renda
aproxima-se da média (0,2), apenas 47% dos
chefes de familia tém escolaridade maior ou
igual ao segundo grau. Nesta categoria concen-
tra-se a maior parte das casas alugadas (32%).
Os grupos “A”, “B” e “C” somados atingem ape-
nas 3.700 setores, ou seja, aproximadamente
33% do total.

Na caracterizagdo do grupamento “D”, a
baixa escolaridade do chefe da familia (apenas
16% com segundo grau) e a macica predomi-
nancia de casas sdo fundamentais. A renda es-
ta ligeiramente abaixo da média global. Neste
grupo, localizam-se mais de 50% dos setores da
Regido Metropolitana do Rio de Janeiro.

A categoria “E” apresenta a mais elevada
proporc¢ao de analfabetos (33%), 5% dos domi-
cilios particulares permanentes jogam esgotos
na prépria area da casa e apenas 16% esta liga-
do a rede publica de 4gua. Nos dois ultimos ti-
pos diminui novamente a proporcao de resi-
déncias alugadas.

O perfil dos municipios da Regido Metropo-
litana (Figura 2) apresenta trés subgrupos niti-
damente diferentes:

e ltaguai, Magé, Maricé, os municipios mais
afastados e rurais da Regido Metropolitana: os
setores censitarios concentram-se nas classes
“E” e “D”, com poucos setores do tipo “C”, ne-
nhum setor de tipo “B” ou “A”, caracterizando
0s municipios como os de pior situagéo socio-
econdmica segundo os indicadores escolhidos;
e Caxias, Nil6polis, Nova Iguagu, Sdo Gonga-
lo e Sao Jodo de Meriti, com histéria semelhan-
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Tabela 2

Descrigdo dos principais indicadores por grupo tematico, Censo Demografico do IBGE, 1991*.

2A) Primeiro Bloco Tematico — Estrutura e Insercdo do Domicilio.

Assunto Indicador (proporgéo de) Observagodes

Residéncia domicilios improvisados Estes indicadores tém como denominador o total de domicilios,
casas (construgdo unifamiliar) particulares ou coletivos, permanentes ou improvisados.
apartamentos

casas de comodos

domicilios coletivos

residéncias (casas+aptos) isoladas
residéncias em conjuntos populares
residéncias subnormais

Propriedade domicilios préprios em terreno préprio O denominador destes indicadores
construcdo propria e terreno ndo préprio é o total de domicilios particulares
domicilios alugados permanentes.

domicilios cedidos

* assinalados em negrito os indicadores selecionados ap6s a primeira fase da analise.

2B) Segundo Bloco Temético — Saneamento.

Assunto Indicador (proporgéao de) Observagdes

Agua domicilios com ligagéo interna Denominador: total de domicilios particulares permanentes.
domicilios com agua de rede publica Indicadores combinando duas variaveis:
domicilios ¢/ ligagéo interna e rede publica fonte da 4gua e canalizacdo interna.

domicilios ¢/ ligagéo interna e s/ rede publica
domicilios s/ ligagéo interna e dgua

da rede publica

domicilios s/ ligacdo interna e s/ rede publica

Esgoto domicilios c/ ligacdo a rede urbana de esgotos Denominador: total de domicilios particulares permanentes.
domicilios com fossas
domicilios com outro tipo de esgotamento
domicilios sem qualquer tipo de esgotos

Destino do lixo domicilios ¢/ coleta regular de lixo Denominador: total de domicilios particulares permanentes.
domicilios onde o lixo é enterrado
domicilios onde o lixo é queimado
domicilios onde o lixo ndo recebe tratamento

2C) Terceiro Bloco Tematico — Escolaridade.

Assunto Indicador (proporcéao de) Observacgdes

Alfabetizacéo mulheres acima de cinco anos alfabetizadas Denominador: populagdo acima de cinco anos.
homens acima de cinco anos alfabetizados
populacdo acima de cinco anos alfabetizada
chefes de familia mulheres alfabetizadas
chefes de familia homens alfabetizados

Escolaridade chefes de familia ¢/ escolaridade < 1 ano Denominador: chefes de domicilios particulares permanentes.
chefes de familia ¢/ 1 — 3 anos de escolaridade Utilizou-se também outros recortes para escolaridade.
chefes de familia ¢/ 4 - 7 anos de escolaridade
chefes de familia ¢/ 8 - 10 anos de escolaridade
chefes de familia ¢/ 11 — 14 anos de escolaridade
chefes de familia ¢/ 15 e + anos de escolaridade
chefes de familia c/ segundo grau ou mais
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2D) Quarto Bloco Tematico — Renda.
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Assunto

Indicador (proporgéao de)

Observacgdes

Renda do chefe

Empregados

Coémodos

renda média nominal dos chefes de familia
chefes ¢/ renda até meio salario minimo
chefes ¢/ renda de 1/2 a 1 salario minimo
chefes ¢/ renda > 1 a 2 salarios minimos
chefes ¢/ renda > 2 a 3 salarios minimos
chefes ¢/ renda > 3 a 5 salarios minimos
chefes ¢/ renda > 10 a 15 salarios minimos
chefes ¢/ renda > 15 a 20 salarios minimos
chefes ¢/ renda > 20 salarios minimos

média de empregados por domicilio

média de comodos por domicilios

Denominador: chefes em domicilios particulares permanentes.
O indicador renda média nominal do chefe é calculado
por setor censitario pelo IBGE.

Total de empregados do setor por total de domicilios
particulares permanentes.

Indicador calculado pelo IBGE.

2E) Quinto Bloco Tematico — Demografia.

Assunto

Indicador

Observagdes

Estrutura etéria

Chefe da familia

mediana etaria de mulheres
mediana etaria de homens

proporcéo de chefes de familia

A mediana é uma medida menos sensivel a ocorréncia
de valores extremos sendo preferivel a média.

Em relacao ao total de domicilios particulares permanentes.

do sexo masculino

Densidade

média de habitantes por domicilio

Indicador calculado pelo IBGE.

Tabela 3

Média de cada indicador segundo grupos de classificacédo.

Grupo Freq. CALUGA CASAS REDE SEMESG ALFABET 2GRAU RNDCH
“A” 190 0,18329 0,13464 0,97737 0,00299 0,96397 0,83297 4,83466
“B” 1.116 0,25938 0,13867 0,98289 0,00227 0,97012 0,74714 1,84796
“c” 2.394 0,32246 0,34883 0,98886 0,00257 0,95148 0,47100 0,23293
“D” 6.240 0,22374 0,94178 0,95250 0,01865 0,86476 0,15866 -0,43645
“E” 1.416 0,12028 0,98036 0,16639 0,05290 0,77013 0,06890 -0,57562

te e usualmente descritos como cidades-dor-
mitdrio, apresentam maior proporgéao de seto-
res do tipo “D”, pequena proporc¢ao de setores
do tipo “C” e parcela variavel de setores do tipo
“E”. Em fun¢d@o da menor parcela de setores ti-
po “E”, pode-se subdividir este grupo, ficando
Nilépolis e Sdo Jodo de Meriti como os mais
homogéneos, onde mais de 90% dos setores es-
tao classificados no grupo “D”;

* Niterdi, capital do antigo Estado do Rio de
Janeiro, com perfil inteiramente diferente dos

demais, muito mais parecido com algumas re-
gides do Municipio do Rio de Janeiro.

O Figura 3 apresenta o perfil das APs do
Municipio do Rio de Janeiro. A proporgédo de
setores no grupo “E” é consideravelmente me-
nor em relagéo a figura anterior. E interessante
observar que o tipo de setor “A” aparece em
duas APs: na 2, onde se localizam os bairros da
zona sul da cidade, e na 4, composta pela Barra
daTijuca e Jacarepagud, bairros de ocupagéo
recente para onde vem se deslocando a classe
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Figura 2

Distribuicdo de indicadores selecionados

Distribuicdo dos setores censitarios segundo classificagdo multivariada, Municipios

da Regido Metropolitana do Rio de Janeiro, 1991.
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Distribuigdo dos setores censitarios por grupo de classificagdo. Areas programéticas

do Municipio do Rio de Janeiro, 1991.
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média e a populagcdo mais rica. Nestas APs
também esta presente o grupo “B”, caracteri-
zando-as como regides efetivamente mais ri-
cas. As APs 1 e 3, a primeira englobando as re-
gides do centro da cidade e a outra com 0s su-
burbios tradicionais, apresentam perfil seme-
lhante, com a maior parte dos setores censita-
rios concentrados nos grupos “D” e “C”. AAP 5
—Zona Oeste — é a area de expanséo recente pa-
ra as populagdes de baixa renda, ainda relati-
vamente desprovida dos servigos urbanos.
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As figuras apresentadas apenas indicam a pro-
porc¢éo de setores de cada tipo segundo regido.
Para estudar a distribuicdo dos indicadores, op-
tou-se por utilizar boxplots, tipo de figura que
sumariza medidas robustas de tendéncia cen-
tral e dispersao, onde o retangulo representa o
intervalo interquartilico, a mediana apresenta-
se ao meio na linha escura em destaque, a linha
vertical pontilhada acima e abaixo dos quartis
representa 1,5 vezes o intervalo entre a media-
na e o respectivo quartil e os tragos acima e
abaixo destes valores representam outliers.

Em relacdo a proporcdo de residéncias com
acesso a agua da rede publica, o perfil dos mu-
nicipios da Baixada Fluminense (Duque de Ca-
xias, Nilépolis, Nova Iguacu e Sao Jodo de Me-
riti) e demais municipios da Regi&o Metropoli-
tana é substancialmente diferente das APs do
Rio de Janeiro (Figura 4). Nestas, a mediana da
proporc¢éao de residéncias com acesso a agua da
rede publica entre os setores censitarios é aci-
ma de 95%, fazendo com que na figura fique
ressaltada somente a presenca de outliers. O
acesso a agua na Baixada e nos outros munici-
pios da Regido Metropolitana vai de 0 a 100%,
sendo a mediana mais baixa (90%) nestes. E in-
teressante observar que na AP 2 é pequeno o
numero de setores com valores nos extremos
da distribuigdo, mais freqlientes nas APs 4 e 5.
Ou seja, localizar espacialmente estes setores e
direcionar medidas concretas pode ser factivel,
uma vez que sdo poucos, e a medida teria pro-
vavelmente impacto na satde. Evidentemente
o nivel de investimento necessario no restante
da Regido Metropolitana é muito maior.

A distribuicdo do indicador proporcéao de
domicilios sem qualquer tipo de esgoto é in-
versa a primeira, e ainda mais concentrada.
Neste caso, a detecc¢do e localizagdo dos valo-
res extremos permitird concentrar medidas fo-
cais de saneamento. Por exemplo, apenas na
AP 4 e na Baixada Fluminense existem setores
censitarios onde 100% das residéncias lancam
esgotos no peridomicilio, sem qualquer trata-
mento ou remocao (Figura 5).

Da mesma forma, a analise dos valores
aberrantes da Figura 6, proporgédo de popula-
¢do acima de cinco anos alfabetizada, permite
localizar areas problematicas. Note-se que na
AP 2 a maior parte da populagéo é alfabetiza-
da, enquanto nas demais areas esta distribui-
¢éo nédo é tdo concentrada.

A escolaridade do chefe da familia apresen-
ta grandes diferencas entre as APs (Figura 7)
quanto a mediana, destacando-se a AP 2 como
a mais alta proporcao de escolaridade igual ou



maior do que o segundo grau. Os setores censi-
tarios com valores extremos em cada regido in-
dicam a desigualdade da distribui¢do do indi-
cador.

As duas Ultimas figuras apresentam a estru-
tura residencial quanto a propriedade e a forma
de ocupacéo do espaco, por meio dos indicado-
res proporg¢do de domicilios alugados (Figura 8)
e proporcdo de casas (Figura 9). O primeiro
apresenta a distribuicdo mais suave de todas,
indicando que ha variedade grande neste indi-
cador dentro de cada setor censitario e, em ca-
da sub-regido, a parcela de residéncias aluga-
das néo esta concentrada exclusivamente em
algumas areas. No caso das APs 1, 3 e 4, em me-
tade dos setores, cerca de 80% dos domicilios
sdo casas, mas em diversos setores pequenas
parcelas de apartamentos sédo encontrados. Ca-
be lembrar que classificados como apartamen-
to estdo os sobrados ou pequenos prédios de
duas ou trés moradias. No caso da AP 2, mais de
75% dos setores tém menos de 10% de casas,
enguanto na Baixada, em mais de 75% dos se-
tores, a proporgao de casas é acima de 85%.

Comentarios finais

A analise realizada, utilizando as informacdes
do censo demografico por setor censitério,
apresentou resultados interessantes em esca-
las diferentes. Em um nivel mais macro, permi-
tiu diferenciar facilmente cinco perfis socio-
econdmicos na populagao da Regiao Metropo-
litana do Rio de Janeiro e apontou a grande di-
ferengca na composi¢do dos municipios desta e
APs da capital. Em escala maior, analisando
por microarea, foi possivel detectar os outliers,
ndo apenas no sentido estatistico — localizados
nos extremos da distribui¢do, mas no sentido
também de marginal, & margem, excluido. Ou
seja, embora no Municipio do Rio de Janeiro
mais de 95% da populac¢édo tenham acesso a re-
de de agua, os setores censitarios onde predo-
minam casas sem este recurso sao, evidente-
mente, as areas mais carentes. Direcionar re-
cursos para estas areas tera, certamente, im-
pacto no perfil de satide da populacao.

Outras variaveis poderiam ser escolhidas,
visando descrever a area segundo diferentes
enfoques. A opcao apresentada foi orientada
pela perspectiva de analisar simultaneamente
0 conjunto, e, por isso, selecionaram-se indica-
dores menos correlacionados. Em alguns ca-
s0s, quando duas varidveis apresentavam posi-
cionamento semelhante na anéalise de compo-
nentes principais, optou-se por aquela que
permitisse destacar situagdes excepcionais. E o
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Figura 4

Boxplot da proporcdo de domicilios ligados a rede de agua por Area Programatica
e Sub-regides da Regido Metropolitana do Rio de Janeiro, 1991.
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Figura 5

Boxplot da proporcdo de domicilios sem qualquer tipo de esgoto por Area
Programatica e Sub-regides da Regido Metropolitana do Rio de Janeiro, 1991.
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Figura 6

Boxplot da proporcdo de populacéo alfabetizada por Area Programatica
e Sub-regides da Regido Metropolitana do Rio de Janeiro, 1991.
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Figura 7 caso da variavel proporg¢do de domicilios sem
) qualquer tipo de esgoto, que caracteriza uma
Boxplot da proporgéo de domicilios cujo chefe completou o 2¢ grau por Area realidade pouco freqiiente, porém de extrema
Programatica e Sub-regides da Regido Metropolitana do Rio de Janeiro, 1991. gravidade. Outros indicadores disponiveis, co-
mo, por exemplo, a propor¢ao de domicilios
1o - - — que langam esgotos em valas negras, muito
H B - — mais frequentes, também poderiam ter sido
08 | o l utilizados, porém a variavel escolhida detecta a
| - | - pis situacdo ‘marginal’.
06 | = i = = O padréo espacial dos grupamentos so-
_ = — cio-econdmicos existentes na regido estudada
s L — apresenta caracteristicas de mosaico, muito co-
erty i i = mum no Rio de Janeiro. Os setores censitarios
5 B i mais ricos situam-se ao lado de setores de ex-
02 L = =) | E cluidos. Ou seja, mesmo as areas mais ricas, de
|: = F mais alta renda, de moradores, por exemplo,
0.0 | T il ey S0 - el da AP 2, apresentam setores censitarios distri-
A1 AP AP3 AP AP5  Baxada  Outros buidos por todas as classes, inclusive a “E”. Sdo
mais homogéneas as regides mais pobres, co-
Figura 8 mo os municipios de Itaguai e Magé. Entretan-
to, seja morando no bairro rico, seja morando
Boxplot da proporcéo de domicilios alugados por Area Programatica e Sub-regides no suburbio de baixa renda, grupos populacio-
da Regido Metropolitana do Rio de Janeiro, 1991. nais caracterizados no extremo inferior da es-
cala aqui criada apresentam condicdes de vida
1.0 —_— — igualmente precérias.
A classificagdo dos setores censitarios foi
08 | oy T A feita para toda a Regido Metropolitana do Rio
| e — —_ de Janeiro, de forma a estabelecer comparacao
06 | s = i ) ﬁ % direta entre municipios e APs da capital. A
] - - i mesma técnica, aplicada para regides menores,
= ; = permitiria maior discriminagéo interna (Car-
04 - valho et al., 1996). O mesmo tipo de técnica,
_! B E aplicado em outras escalas geograficas — bairro
02 | i 2| F | e municipios —, permitiu também a criagéo de
H T _l perfis s6cio-econdmicos claramente definidos,
0o L : obs b 21 i ._._ b corroborando a utilizac@o deste tipo de técnica
para estas variaveis. E interessante observar
APL AP APS AP4 - APS Bahada  Outros que foram poucas as alteracdes na selecéo de
Figura 9 variaveis, ainda que eventualmente tenha sido
incluido ou retirado algum indicador (Cruz,
Boxplot da proporgdo de domicilios unifamiliares (casas) por Area Programatica 1996; D’Orsi, 1996).
e Sub-regides da Regido Metropolitana do Rio de Janeiro, 1991. Evidentemente os indicadores do censo
apresentam diversos problemas, seja quanto a
10 [ Fr = e - i inexisté\ncia fie informacgdes relevantes, ou
= — i B quanto a qualidade do dado. Entretanto, o mé-
os | L =2 5 I ! todo proposto é relativamente simples, parte
L de informacgdes de facil acesso e ampla cober-
= tura, e permite uma primeira aproximagao na
06 |- ar: E = criacdo de indices compostos de avaliagdo de
= — = = qualidade de vida. Além disso, contribui para
04 L ! pmn ; E . apontar a desigualdade na distribuigcdo dos re-
s, v e — == cursos, seja mapeando grandes regides de po-
02 | T = —] = breza, seja identificando microareas de exclu-
il o facns = sdo em meio a relativa riqueza.
o L = L I = = N
AP-1 AP-2 AP-3 AP-4 AP-5 Baixada QOutros
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